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  《Introduction To Machine Learning机器学习导论英文版_Ethem Alpaydin》介绍

                     建立能够适应环境并从经验中学习的系统的目标吸引了来自许多领域的研究人员，包括计算机科学、工程、数学、物理学、神经科学和认知科学。从这项研究中产生了各种各样的学习技术，正在改变许多工业和科学领域。最近，一些研究团体已经聚集在一组常见的问题周围监督，半监督，无监督，强化学习问题。麻省理工学院出版的关于自适应计算和机器学习的系列文章试图统一机器学习研究的许多不同的分支，并培养高质量的研究和创新的应用。麻省理工学院出版社非常高兴地出版了第二版的《艾瑟姆·阿尔帕伊德》ı约翰的入门教材。这本书提出了一个可读性和简明的介绍机器学习，反映了这些不同的研究线索，同时提供了一个统一的处理领域。这本书涵盖了所有的主要问题公式，并介绍了最重要的算法和技术，包括从计算机科学，神经计算，信息理论和统计方法。第二版扩展并更新了几个领域的覆盖范围，特别是在过去五年中快速发展的内核机器和图形模型。这项更新的工作继续是一个令人信服的教科书，介绍课程在机器学习在本科和研究生开始的水平。
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